BAB V
KESIMPULAN DAN SARAN

Pada bab kesimpulan dan saran ini, akan dibahas menganai kesimpulan
yang didapat dari penelitian yang akan menjawab rumusan masalah, serta

pemberian saran untuk penelitian selanjutnya.

V.1 Kesimpulan
Beberapa kesimpulan hasil penelitian klasifikasi predikat kelulusan
mahasiswa, yaitu :

1. Hasil klasifikasi predikat kelulusan mahasiswa Program Studi
Universitas Katolik Parahyangan berdasarkan keenam metode
klasifikasi dapat dilihat dari tingkat keakurasian dan jumlah mata kuliah
signifikan yang didapat oleh setiap metode. Tingkat keakurasian metode
logistic regression, linear discriminant analysis, support vector machine,
neural network, k-nearest neighbor, decision tree berturut-turut adalah
94,81%, 89,027%, 96,91%, 93,986%, 92,468%, dan 86,19%. Jumlah
mata kuliah yang signifikan untuk metode logistic regression, linear
discriminant analysis, support vector machine, neural network, k-nearest
neighbor, decision tree berturut-turut adalah 13 mata kuliah, 20 mata
kuliah, 17 mata kuliah, 20 mata kuliah, 22 mata kuliah, dan 7 mata
kuliah.

2. Berdasarkan hasil perbandingan performasi setiap metode klasifikasi,
terpilih 3 metode terbaik untuk masing-masing kelompok yaitu pada
kelompok linear terpilih metode logistic regression, pada kelompok non-
linear terpilih metode support vector machine, dan pada kelompok rule-
based terpilih metode decision tree. Selain itu, terdapat tiga mata kuliah
yang perlu diperhatikan berdasakan keenam metode. Mata kuliah
tersebut adalah Mekanika Teknik (IND209), Kalkulus Il (AMS104), dan
Fisika Dasar | (APS183).

3. Usulan penerapan untuk perkiraan Kklasifikasi predikat kelulusan

mahasiswa dihasilkan dari setiap metode terbaik. Dengan demikian
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dihasilkan 3 usulan berupa template pengisian Microsoft Excel untuk
metode logistic regression dan decision tree; dan perangkat lunak

statistik untuk metode support vector machine.

V.2 Saran
Berdasarkan penelitian yang telah dilakukan, terdapat saran untuk
penelitian selanjutnya, yaitu ;

1. Sebaiknya model yang digunakan untuk melakukan prediksi predikat
kelulusan mahasiswa selalu diperbaharui sesuai dengan kurikulum yang
sedang digunakan karena dalam dunia pendidikan sering terjadi
perubahan dan perbaikan terutama pada kurikulum.

2. Sebaiknya membuat model Klasifikasi yang dibagi kedalam beberapa
stage sehingga dapat dilihat perkembangan mahasiswa pada setiap
semester.

Selain saran untuk penelitian selanjutnya, terdapat saran untuk jurusan
Teknik Industri Universitas Katolik Parahyangan yaitu hasil yang didapatkan
dalam penelitian berupa mata kuliah yang signifikan dapat digunakan sebagai

referensi dalam membuat kurikulum dan diagram mata kuliah prasyarat.
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