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ABSTRAK

Dalam era sekarang, dokumen semakin banyak seiring berkembangnya internet. Dokumen yang
tersedia juga terdiri dari berbagai bahasa sehingga membuat internet sebagai gudang dokumen
dari berbagai macam bahasa. Semakin banyak ketersediaan dokumen akan meningkatkan
kompleksitas pencarian dokumen. Dalam pencarian informasi tingkat relevansi suatu dokumen
sangat penting agar informasi yang didapatkan bersesuaian.

Di dunia terdapat beragam bahasa begitu juga dokumen yang ada. Oleh karena itu diper-
lukan klasifikasi dokumen. Klasifikasi adalah suatu proses pengelompokan berdasarkan ciri-ciri
kemiripan. Klasifikasi yang akan dilakukan berdasarkan bahasa dari dokumen. Masing - masing
bahasa memiliki karakteristik dalam frekuensi penggunaan huruf. Oleh karena itu digunakan
metode n-gram dalam proses klasifikasi setiap dokumen.

N-gram adalah suatu metode pengolahan dokumen yang biasanya digunakan dalam spelling
correction, word prediction dan pengolahan lainnya. Dalam skripsi ini n-gram akan digunakan
sebagai metode yang mencari karakteristik dari masing-masing dokumen yang akan menghasilkan
suatu language model. Language model ini berisi data frekuensi penggunaan huruf pada suatu
dokumen. Data tersebut terdiri dari n-gram per karakter seperti unigram (satu karakter), bigram
(dua karakter) dan trigram (tiga karakter).

Proses klasifikasi ini akan melakukan proses pelatihan sebelum dapat mengklasifikasi doku-
men. Proses pelatihan ini adalah proses mencari karakteristik n-gram dari suatu bahasa dengan
membuat hasil language model dari seluruh dokumen bahasa tersebut. Hasil language model
tersebut merepresentasikan titik pusat cluster suatu bahasa.

K-Means adalah algoritma yang mencari jarak antar suatu data ke cluster. K-means akan
digunakan untuk mencari jarak antara dokumen yang diklasifikasi dengan cluster bahasa yang
ada. Jarak terkecil dari k-means ini merepresentasikan kesamaan karakteristik dokumen terhadap
cluster.

Kata-kata kunci: N-gram, Klasifikasi, Bahasa, K-Means



ABSTRACT

In the present era, the number of documents is getting bigger along the development of the
internet. Documents are available in many languages so as to make the Internet as a repository of
documents from various languages. The more document is available will increase the complexity
of document search. In search of information the relevance level of a document is very important
so that the information obtained is relevant.

In the world there are various languages as well as existing documents. Therefore a document
classification system is needed. Classification is a grouping process based on the characteristics
of similarities. The classification will be based on the language of the document. Each language
has characteristics in the frequency of the use of letters, therefore the n-gram method is used in
the process for each document.

N-gram is a word processing method commonly used in spelling correction, word prediction
and other word processing. In this undergraduate thesis n-gram will be used as a method that
looks for the characteristics of each document that will produce a language model. This language
model contains the frequency data of the use of letters in a document. The data consists of
n-gram per character such as unigram (one character), bigram (two characters) and trigram
(three characters).

This classification process will do the training process before it can classify the document.
The process of this training is the process of finding the n-gram characteristics of a language by
making the language model results from all the language documents. The language result of the
model represents the cluster’s central point of a language.

K-Means is an algorithm that searches the distance between data to the cluster. K-means
will be used to find the distance between documents classified with existing language clusters.
The smallest distance of k-means represents the similarity of document characteristics to the
cluster

Keywords: N-gram, Classification, Language, K-Means
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BAB1
PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang

Dalam era sekarang, ketersediaan dokumen semakin banyak dan beragam seiring dengan ber-
kembangnya internet. Sebelum adanya internet masyarakat harus mengunjungi tempat informasi
itu berada dan memakan waktu yang banyak. Perkembangan internet khususnya dalam bidang
pendidikan membuat masyarakat lebih mudah untuk mendapatkan informasi yang mereka inginkan,
oleh karena itu dalam era ini masyarakat bisa bertukar dan mendapatkan informasi dengan mudah.
Masyarakat bisa mengunduh dan membagikan informasi berupa dokumen kepada orang lain hanya
dalam hitungan detik. Informasi yang ada pun tidak hanya dalam satu bahasa namun ada berbagai
bahasa. Sehingga membuat internet menjadi gudang dokumen dengan berbagai macam bahasa.

Bagi sebagian masyarakat, kebutuhan informasi juga sangat penting. Jika jumlah dokumen
semakin banyak, maka proses pencarian suatu dokumen tertentu juga semakin sulit didapatkan
relevansinya. Dalam pencarian informasi, tingkat relevansi suatu dokumen sangat penting agar
informasi yang didapatkan bersesuaian. Hal ini akan lebih mudah jika dokumen tersebut sudah
tersedia sesuai dengan kategorinya masing-masing.

Di dunia terdapat beribu-ribu macam bahasa begitu juga dengan dokumen yang ada. Dengan
adanya dokumen dalam berbagai bahasa tersebut maka diperlukan klasifikasi dokumen. Klasifikasi
adalah suatu proses pengelompokan berdasarkan ciri-ciri persamaan dan perbedaan. Persamaan dan
perbedaan utama dalam dokumen terletak pada bahasa yang digunakannya. Sehingga klasifikasi
yang mudah digunakan pada dokumen adalah klasifikasi bahasa.

Pada skripsi ini, akan dibuat sebuah perangkat lunak yang dapat mengklasifikasi dokumen
berdasarkan bahasa. Dengan menggunakan perangkat lunak tersebut, pengguna dapat mengelom-
pokkan dokumen berdasarkan bahasa yang digunakan. Perangkat lunak ini menggunakan metode
n-gram untuk klasifikasi.

1.2 Rumusan Masalah

Berdasarkan latar belakang yang sudah disebutkan sebelumnya, maka rumusan masalah yang
dibangun adalah sebagai berikut:

1. Bagaimana konsep n-gram dan implementasinya pada perangkat lunak ?
2. Bagaimana menggunakan n-gram pada klasifikasi dokumen 7

3. Seberapa baik n-gram dapat digunakan untuk klasifikasi dokumen ?

1.3 Tujuan

Adapun tujuan penelitian yang dilakukan adalah untuk:

1. Memahami konsep n-gram dan implementasinya pada klasifikasi dokumen.
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2.
3.

Membuat perangkat lunak yang dapat mengklasifikasi dokumen dengan menggunakan n-gram.

Mengukur seberapa baik n-gram dapat digunakan untuk mengklasifikasi dokumen.

1.4 Batasan Masalah

Agar pembahasan masalah tidak terlalu luas, masalah yang dikaji di dalam penelitian ini memiliki
batasan, yaitu:

1.

Dokumen yang diklasifikasi adalah dokumen yang memiliki bahasa yang menggunakan karakter

ASCII

Dokumen yang diklasifikasi memiliki bahasa yang cukup populer dalam pengertian bahasa
tersebut memiliki dokumen yang cukup banyak dalam internet. Hal ini untuk memudahkan
proses pelatihan dokumen pada suatu profil bahasa. Jika bahasa yang dokumennya di internet
tersedia sedikit maka tingkat keakuratan klasifikasi akan rendah.

Penggunaan n-gram pada klasifikasi dokumen terbatas hanya sampai pada trigram.

Bahasa yang diuji hanya 5 bahasa yaitu Indonesia, Inggris, Melayu, Jerman dan Italia.

1.5 Metodologi

Tahap-tahap yang dilakukan dalam penelitian ini adalah sebagai berikut:

1.

-

Studi pustaka tentang n-gram, pembelajaran mesin dan klasifikasi dokumen berdasarkan
bahasa.

Mengumpulkan dokumen sebanyak 500 file untuk masing-masing bahasa dari wikipedia.
Melakukan analisis n-gram terhadap klasifikasi dokumen.

Melakukan perancangan

5. Mengimplementasikan n-gram untuk klasifikasi dokumen.

Melakukan pengujian aplikasi yang dibuat.

1.6 Sistematika Pembahasan

Sistematika pembahasan dari penelitian ini, adalah:

1.

Bab 1 Pendahuluan

Bab ini berisi latar belakang, rumusan masalah, tujuan, batasan masalah, metodologi pe-
nelitian, dan sistematika pembahasan yang merupakan ringkasan dari setiap bab secara
umuim.

. Bab 2 Dasar Teori

Bab ini berisi teori-teori dasar mengenai n-gram dan klasifikasi dokumen berdasarkan bahasa.

Bab 3 Analisis

Bab ini berisi tentang analisis n-gram terhadap klasifikasi dokumen.

Bab 4 Perancangan Perangkat Lunak

Bab ini berisi perancangan perangkat lunak untuk aplikasi klasifikasi dokumen dan implemen-
tasi n-gram pada klasifikasi dokumen.
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5. Bab 5 Implementasi dan Pengujian
Bab ini berisi implementasi n-gram pada klasifikasi dokumen dan pengujian pada bab ini
mencakup pengujian fungsional dan pengujian eksperimen.

6. Bab 6 Kesimpulan dan Saran

Bab ini berisi kesimpulan yang diperoleh selama pengembangan perangkat lunak dan saran
untuk pengembangan lebih lanjut dari perangkat lunak agar dapat mencapai hasil yang lebih
baik.
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