
BAB 6

KESIMPULAN DAN SARAN

6.1 Kesimpulan
Berdasarkan hasil penelitian yang sudah dilakukan pada Tugas Akhir ini, berikut ini adalah beberapa
kesimpulan yang dapat diambil:

1. Data teks telah berhasil dimodelkan ke dalam bentuk vektor dengan elemen-elemen yang
mewakili derajat keanggotaan antar klaster. Dengan demikian, dimensi fitur menjadi lebih
kecil dan lebih padat (dense). Namun, perlu dilakukan normalisasi pada nilai-nilai tersebut
agar nilai antar fitur pada data dengan label yang berbeda juga berbeda. Oleh karena itu,
fitur untuk model klasifikasi adalah derajat keanggotaan antar klaster yang telah dinormalisasi
menggunakan min-max scaling.

2. Model klasifikasi Multinomial Naive Bayes dimana data pelatihan dan pengujiannya adalah
dataset TF-IDF memiliki performa yang lebih unggul dibandingkan dengan model klasifikasi
yang data pelatihan dan pengujiannya adalah dataset yang di reduksi dimensi menggunakan
algoritma Fuzzy C-Means sehingga fitur dari data menjadi derajat keanggotan antar klaster
dan dilanjutkan dengan proses normalisasi menggunakan min-max scalling. Nilai akurasinya
adalah 90% : 62%.
Tetapi untuk performa model Logistic Regression, dimana data pelatihan dan pengujiannya
adalah dataset TF-IDF memiliki performa yang sedikit lebih tinggi dibandingkan dengan
yang data pelatihan dan pengujiannya adalah dataset yang di reduksi dimensi menggunakan
algoritma Fuzzy C-Means sehingga fitur dari data menjadi derajat keanggotan antar klaster
dan dilanjutkan dengan proses normalisasi menggunakan min-max scalling. Nilai akurasinya
adalah 88% : 87%.

3. Perangkat lunak berbasis website yang dibangun untuk melakukan prediksi terhadap data
baru yang diunggah oleh pengguna telah dapat digunakan. Perangkat lunak telah diuji
fungisonalitasnya dan berfungsi dengan baik. Model machine learning Logistic Regression
yang telah dilatih dan diuji menggunakan dataset hasil direduksi dimensi algoritma Fuzzy
C-Means lalu dilanjutkan dengan proses normalisasi min-max scalling pada setiap fiturnya,
telah diimplementasikan pada perangkat lunak.

6.2 Saran
Berikut ini adalah beberapa saran yang dapat dilakukan untuk pengembangan selanjutnya:

1. Algoritma fuzzy clustering yang diimplementasikan untuk mereduksi dimensi data teks pada
penelitian ini adalah algoritma dengan pendekatan jarak yaitu Fuzzy C-Means (FCM). Untuk
pengembangan lebih lanjut, dapat menggunakan algoritma dengan pendekatan lain seperti
pendekatan probabilistik.

2. Data teks yang digunakan pada eksperimen tugas akhir merupakan data ulasan. Untuk
pengembangan lebih lanjut, dapat menggunakan data dengan topik lain seperti data teks
artikel berita.

3. Pemodelan awal data hanya TF-IDF. Untuk pengembangan lebih lanjut, dapat memanfaatk-
an word embedding pada vektor TF-IDF lalu dilakukan reduksi dimensi dengan algoritma
klasterisasi.
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