
BAB 6

KESIMPULAN DAN SARAN

Bagian ini berisi kesimpulan dari hasil penelitian dan saran untuk pengembangan perangkat lunak
di masa depan.

6.1 Kesimpulan
Kesimpulan yang didapat dari pengujian ini adalah sebagai berikut:

1. Telah berhasil mengumpulkan data-data yang ada di koleksi Perpustakaan UNPAR menggu-
nakan webscraping di laman Repositori UNPAR.

2. Karya tulis ilmiah yang ada di Repositori UNPAR telah diolah sebelumnya menggunakan
pra-pemrosesan data dari NLP dan pemilihan fitur.

3. Pembuatan sistem otomatis untuk pelabelan jurusan dan topik di setiap karya tulis ilmiah
yang ada di Perpustakaan UNPAR berhasil dilakukan.

4. Model klasifikasi jurusan dan model LDA untuk topik untuk karya tulis ilmiah di Perpustakaan
UNPAR telah terbentuk dan siap digunakan, model klasifikasi digunakan untuk menebak
jurusan sementara model LDA digunakan untuk penentuan topik dan kata yang terkait.

5. Evaluasi dari model klasifikasi dan model LDA untuk melabeli dokumen dan hasilnya terlihat
cukup baik pada beberapa kondisi, meskipun dibutuhkan ukuran dokumen yang lebih besar
dan waktu pemrosesan yang lebih lama untuk pengujian yang lebih akurat.

6. Perangkat lunak berbasis desktop untuk peluncuran model klasifikasi dan otomatisasi label
telah dibuat menggunakan Python.

7. Metode pemilihan fitur dengan membuang kata yang paling sering muncul dari seluruh dataset,
kemudian memecah data berdasarkan jurusan, dan akhirnya mengambil kata-kata yang paling
sering muncul dari jurusan tersebut dipilih karena dianggap paling efektif. Alasan mengapa
kata-kata yang sering muncul di tiap jurusan menjadi penting dalam pengolahan data adalah
karena mereka menunjukkan karakteristik khusus dari jurusan tersebut.

8. Hasil lemmatization dapat membuat model klasifikasi menjadi kabur karena banyak jurusan
yang menggunakan kata yang sama tetapi berbeda artinya. Pada Hubungan Internasional,
kata "usaha" digunakan sebagai persamaan kata dari upaya, sementara kata "usaha" dalam
ekonomi dianggap sebagai perusahaan. Hal itulah yang menyebabkan kesalahan-kesalahan
dalam penebakan data.

9. Algoritma klasifikasi yang paling cocok untuk kasus penambangan teks adalah naive bayes
karena memiliki akurasi yang sedikit lebih tinggi dan kompleksitas lebih rendah dibandingkan
regresi logistik.

6.2 Saran
Berikut adalah saran untuk penelitian berikutnya:

1. Untuk penelitian lebih lanjut dapat digunakan pemodelan topik yang lain sebagai perbandingan
2. Menentukan topik dan kata kunci dengan lebih akurat dengan memilih fitur yang lebih baik
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3. Untuk penelitian lebih lanjut sebaiknya menggunakan teknik-teknik yang lebih baik dari
stemming agar bisa melihat konteks dengan akurat.

4. Untuk penelitian lebih lanjut bisa menambahkan data dengan mengambil kata kunci yang
tersedia di repository unpar.
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