BAB 6

KESIMPULAN DAN SARAN

Bab ini membahas mengenai kesimpulan yang didapatkan setelah menyelasaikan seluruh rangka-
ian pengerjaan dari awal sampai akhir. Kemudian dilanjutkan dengan pemberian saran untuk
pengembangan penelitian selanjutnya.

6.1 Kesimpulan

Berdasarkan hasil penelitian yang telah dilakukan, diperoleh beberapa kesimpulan sebagai berikut:

1.

Persiapan data informasi konten film sebagai masukan bersih dilakukan dengan cara vektorisasi
data informasi konten film menjadi matriks TF-IDF terlebih dahulu menggunakan library
TfidfVectorizer. Stop words atau kata-kata tidak penting dihapus saat proses vektorisasi.
Kemudian sinonim dihapus jika ditemukan dalam kosa kata.

. Model rekomendasi film yang dibangun menerapkan model Collaborative Deep Learning.

Model Collaborative Deep Learning menggabungkan model deep learning untuk menangani
informasi konten film dan collaborative filtering untuk menangani informasi rating film. Model
deep learning yang digunakan adalah Stacked Denoising Autoencoder (SDAE) dan model
collaborative filtering yang digunakan adalah faktorisasi matriks.

Pembuatan model rekomendasi film memanfaatkan data informasi konten film dan rating film.
Data informasi konten film tersebut dapat berupa sinopsis film, genre film, dan kata kunci film.
Data rating film berisi rating film yang diberikan oleh setiap pengguna. Pengaturan model
yang digunakan adalah model yang menggunakan kata kunci film dan sinopsis film sebagai
data informasi konten film, menggunakan fungsi aktivasi sigmoid, distribusi multivariate
normal, nilai rating film 0 diganti dengan rata-rata rating masing-masing film, kosa kata
disaring, serta memanfaatkan 2.000 epoch dalam proses pelatihan model.

Evaluasi model rekomendasi yang telah dibuat dilakukan dalam 3 bagian yaitu, evaluasi model,
evaluasi hasil rekomendasi film secara kuantitatif, dan evaluasi hasil rekomendasi film secara
kualitatif. Evaluasi model dilakukan dengan memanfaatkan recon loss dan rating loss untuk
mengevaluasi performa model CDL, evaluasi hasil rekomendasi secara kuantitatif dilakukan
dengan memanfaatkan rata-rata recall dari keseluruhan pengguna, evaluasi hasil rekomendasi
secara kualitatif dilakukan dengan mengamati apakah hasil rekomendasi sudah sesuai dengan
preferensi pengguna.

. Berdasarkan evaluasi hasil rekomendasi secara kuantitatif dan kualitatif dapat dikatakan bahwa

model yang menggunakan kata kunci film dan sinopsis film sudah memberikan rekomendasi
yang baik. Pada evaluasi hasil rekomendasi secara kuantitatif, recall yang didapatkan adalah
sebesar 53%. Jika dilihat dari hasil evaluasi model CDL dari segi rating loss dan reconstruction
loss, rating loss yang didapatkan adalah 0,243 dan reconstruction loss yang didapatkan adalah
1,472.

Perangkat lunak prototipe sistem rekomendasi film berbasis website berhasil digunakan un-
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tuk menampilkan hasil rekomendasi untuk setiap pengguna yang didapatkan dari model
Collaborative Deep Learning yang telah dibuat.

6.2 Saran

Berikut merupakan saran untuk pengembangan penelitian selanjutnya:

1. Untuk nilai parameter yang tidak diubah selama eksperimen pembuatan model dilakukan,
eksperimen pembuatan model dapat dilakukan dengan menggunakan parameter-parameter
tersebut.

2. Memanfaatkan metrik evaluasi lain yang dapat mengukur performa model Collaborative Deep
Learning dari berbagai aspek.

3. Membuat model Collaborative Deep Learning dengan durasi running model yang singkat untuk
diaplikasikan pada perangkat lunak agar perangkat lunak dapat memberikan rekomendasi
film untuk data baru.
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