
BAB 5

KESIMPULAN DAN SARAN

5.1 Kesimpulan

Berdasarkan hasil dan pembahasan yang telah dilakukan, diperoleh kesimpulan sebagai berikut:

1. Parameter-parameter estimasi model SIRD dengan segmentasi dari data penyebaran COVID-
19 di Indonesia yang optimal, didapat dari penentuan nilai penalti dan banyak data minimal
tiap segmennya. Nilai penalti dan banyak data minimal tiap segmen tersebut berturut-turut
adalah 0,8 dan 5.

2. Parameter-parameter estimasi model SIRD dengan segmentasi dari data penyebaran COVID-
19 di Indonesia menggambarkan data dengan baik. Hal tersebut dibuktikan dari MAPE
kompartemen manusia rentan yaitu 0,0018%, MAPE kompartemen manusia terinfeksi yaitu
7,68%, MAPE kompartemen manusia sembuh yaitu 0,43%, dan MAPE kompartemen manusia
meninggal yaitu 1,17% yang lebih kecil dari 10%. Akan tetapi, parameter-parameter estimasi
ini kurang akurat untuk menggambarkan banyak manusia terinfeksi pada saat terjadinya
perubahan kemonotonan dari banyak manusia terinfeksi.

3. Peramalan sebulan mendatang penyebaran COVID-19 di Indonesia paling akurat dengan
skenario kedua yang menggunakan rata-rata parameter-parameter estimasi dua tahun sebe-
lumnya pada hari dan bulan yang sama. Hal tersebut dibuktikan dengan MAPE total 6,9%
yang lebih kecil dari MAPE total skenario pertama dan kedua. Selain itu, peramalan akurat
untuk 25 hari mendatang saja karena nilai persentase eror absolut kompartemen manusia
terinfeksi setelah 25 hari mendatang lebih besar dari 8%.

5.2 Saran

Berikut merupakan saran yang bisa diberikan untuk pengembangan lebih lanjut:

1. Segmentasi dapat dilakukan berdasarkan perubahan kemiringan dari ln (S(t)) dengan D(t)
N .

2. Estimasi parameter-parameter model SIRD dengan segmentasi dapat diaplikasikan untuk
data penyebaran penyakit lainnya.

3. Analisis bifurkasi terhadap parameter-parameter estimasi.

4. Penentuan arsitektur ANN terbaik untuk data penyebaran COVID-19 di Indonesia.
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5. Penerapan metode estimasi dengan segmentasi dan pembelajaran mesin untuk model kom-
partemen lain.
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