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ABSTRAK

Kegiatan wirausaha memegang peranan penting dalam pembangunan suatu negara atau dapat
dikatakan bahwa kewirausahaan salah satu penggerak roda ekonomi suatu negara. Karena
orang-orang mulai sadar betapa pentingnya kegiatan wirausaha disuatu negara, maka pada
bulan September 1997 Global Entrepreneurship Monitor(GEM) didirikan oleh Michael Hay dari
London Business School(LBS) dan Bill Bygrave dari Babson College. Global Entrepreneurship
Monitor(GEM) merupakan sebuah organisasi non-profit yang berfokus pada kewirausahaan.
Setiap tahunnya GEM membuat sebuah laporan terkait kewirausahaan di suatu negara. Laporan
tersebut dibuat berdasarkan dua buah survei yang diadakan oleh GEM. Survei tersebut adalah
Adult Population Survey(APS) dan National Expert Survey(NES). Data yang dihasilkan dalam
survey APS dan NES, dapat dimanfaatkan jika kita dapat mencari informasi berharga di dalam
data tersebut. Untuk memperoleh informasi berharga tersebut dapat menggunakan teknik Data
Mining.

Data Mining merupakan sebuah metode untuk menggali informasi dari sekumpulan data
yang jumlahnya besar. Data Mining memiliki beberapa teknik yaitu regresi, klasifikasi, dan
clustering yang akan digunakan pada penelitian ini. Sebagai contoh dengan teknik klasifikasi,
data GEM untuk tiap negara akan dimanfaatkan untuk memprediksi kelas berdasarkan atribut
yang ada pada hasil survei APS dan NES. Kemudian, dengan menggunakan teknik clustering,
data GEM untuk tiap negara akan dikelompokkan berdasarkan kemiripan atribut pada hasil
survei APS dan NES.

Pada penelitian ini dihasilkan perangkat lunak yang mampu mengimplementasikan tahapan
Data Mining yaitu membersihkan data, melakukan integrasi data, mencari atribut yang ber-
korelasi, melakukan transformasi data, dan mampu menggunakan teknik-teknik Data Mining
untuk data GEM. Hasil penelitian ini juga dicantumkan di sebuah situs yang dibuat untuk
menampilkan hasil eksplorasi dan analisis data GEM.

Berdasarkan eksplorasi dan analisis data GEM yang dilakukan, disimpulkan bahwa faktor
yang paling memiliki pengaruh pada data APS dalam menentukan seberapa tinggi atau rendah
nilai Perceived Capabilities adalah Perceived opportunities, faktor yang paling memiliki pengaruh
pada data NES dalam menentukan seberapa tinggi atau rendah nilai Governmental programs
adalah Governmental support and policies.

Kata-kata kunci: GEM, APS, NES, Data Mining, Regresi, Klasifikasi, Clustering





ABSTRACT

Entrepreneurial activities play an important role in the development of a country or it can be
said that entrepreneurship is one of the driving forces of a country’s economy. As people began
to realize how important entrepreneurial activities are in a country, then in September 1997
Global Entrepreneurship Monitor(GEM) was founded by Michael Hay of the London Business
School(LBS) and Bill Bygrave of Babson College. Global Entrepreneurship Monitor(GEM) is a
non-profit organization focused on entrepreneurship. Every year GEM makes a report related
to entrepreneurship in a country. The report was based on two surveys conducted by GEM.
The surveys are Adult Population Survey(APS) and National Expert Survey(NES). The data
generated in the APS and NES surveys, can be utilized if we can find valuable information in
the data. To obtain such valuable information can use the Data Mining technique.

Data Mining is a method of extracting information from a large set of data. Data Mining
has several techniques namely regression, classification, and clustering that will be used in this
study. For example, with classification techniques, GEM data for each country will be used
to predict classes based on attributes in the APS and NES survey results. Then, using the
clustering technique, the GEM data for each country will be grouped based on the similarity of
attributes in the APS and NES survey results.

In this study, software was develop that is able to implement the stages of data mining,
namely cleaning data, integrating data, looking for correlated attributes, transforming data, and
being able to use data mining techniques for GEM data. The results of this study are also listed
on a site created to display the results of gem data exploration and analysis.

Based on the exploration and analysis of GEM data carried out, it was concluded that the
factor that has the most influence on APS data in determining how high or low the value of
Perceived Capabilities is Perceived opportunities, the factor that has the most influence on
NES data in determining how high or low the value of Governmental programs is Governmental
support and policies.

Keywords: GEM, APS, NES, Data Mining, Regression, Classification, Clustering
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BAB 1

PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang
Kegiatan wirausaha memegang peranan penting dalam pembangunan suatu negara atau dapat
dikatakan bahwa kewirausahaan salah satu penggerak roda ekonomi suatu negara1. Karena
orang-orang mulai sadar betapa pentingnya kegiatan wirausaha disuatu negara, maka pada tahun
September 1997 Global Entrepreneurship Monitor(GEM) didirikan oleh Michael Hay dari London
Business School(LBS) dan Bill Bygrave dari Babson College[1].

Global Entrepreneurship Monitor(GEM) merupakan sebuah organisasi non-profit yang berfokus
pada kewirausahaan. Pada tahun 2021, GEM mempunyai 115 negara sebagai anggotanya. Setiap
tahunnya GEM membuat sebuah laporan terkait kewirausahaan di suatu negara. Laporan tersebut
dibuat berdasarkan dua buah survei yang diadakan oleh GEM. Survei tersebut adalah Adult Popu-
lation Survey(APS) dan National Expert Survey(NES)[1]. APS merupakan survei yang dilakukan
dengan setidaknya 2000 orang dewasa yang berusia 18 hingga 64 tahun yang dipilih secara acak
untuk setiap negara. Tujuan survei APS adalah untuk melihat karakteristik, motivasi, dan ambisi
individu yang memulai bisnis, serta sikap sosial terhadap kewirausahaan2. Berikut merupakan
beberapa contoh indikator yang menjadi penilaian dalam survei APS2.

Tabel 1.1: Contoh indikator APS untuk Indonesia dan Malaysia pada tahun 2016 dan 2017

Negara Tahun Perceived Opportunities Perceived Capabilities Fear of Failure Rate
Indonesia 2016 43.10 55.10 38.80
Indonesia 2017 47.10 57.30 46.70
Malaysia 2016 25.40 28.30 36.70
Malaysia 2017 45.10 46.10 45.00

NES merupakan survei kepada pakar yang bertujuan untuk memberikan penilaian dan wawasan
secara mendalam tentang iklim kewirausahaan di masing-masing negara3. Berikut merupakan
beberapa contoh indikator yang menjadi penilaian dalam survei NES2.

Tabel 1.2: Contoh indikator NES untuk Indonesia dan Malaysia pada tahun 2016 dan 2017

Negara Tahun Financing For
Entrepreneurs

Governmental Policies:
Support And Relevance

Governmental Policies:
Taxes And Bureaucracy

Indonesia 2016 2.77 2.77 2.27
Indonesia 2017 3.71 3.74 3.42
Malaysia 2016 3.20 2.98 2.57
Malaysia 2017 3.48 2.74 2.50

1https://www.kompasiana.com/riki1987/551fd72f813311f3379df4df/kewirausahaan-di-indonesia-mempen
garuhi-perekonomian

2https://www.gemconsortium.org/wiki/1154
3https://www.gemconsortium.org/wiki/1142
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Data yang dihasilkan dalam survei APS dan NES, dapat dimanfaatkan jika kita dapat mencari
insight yang tersembunyi di dalam data tersebut. Pada Tabel 1.1 pada kolom Perceived Opportunities
terlihat bahwa penduduk Malaysia pada tahun 2017 lebih optimis akan memulai bisnis dibandingkan
pada tahun 2016 atau pada Tabel 1.2 pada kolom Governmental Policies: Support And Relevance
berdasarkan pendapat ahli terlihat bahwa pada tahun 2017 pemerintah Indonesia membuat kebijakan
publik yang lebih mendukung kegiatan wirausaha sebagai isu ekonomi yang relevan dibandingkan
pada tahun 2016. Data yang ada juga dapat bermanfaat bagi banyak pihak misalnya untuk para
akademisi, sponsor kegiatan survei, wirausahawan, maupun organisasi internasional. Atribut pada
Tabel 1.1 dan Tabel 1.2 yang bentuknya numerik bisa dimanfaatkan juga untuk melakukan prediksi
nilai-nilai pada indikator lainnya menggunakan teknik regresi, dimana regresi merupakan salah satu
teknik Data Mining.

Data Mining merupakan sebuah teknik untuk mengambil informasi dari sekumpulan data yang
jumlahnya besar[2]. Data Mining memiliki beberapa teknik, namun yang akan digunakan pada
skripsi ini adalah regresi, klasifikasi, dan clustering. Dengan menggunakan teknik prediktif, data
GEM untuk tiap negara akan dimanfaatkan untuk memprediksi atribut suatu label berdasarkan
atribut yang ada pada hasil survei APS dan NES. Kemudian, dengan menggunakan teknik clustering,
data GEM untuk tiap negara akan dikelompokkan berdasarkan suatu atribut pada hasil survei APS
dan NES.

Berdasarkan penelitian sejenis yang menggunakan data GEM, ada artikel yang berjudul Deter-
minants of Growth Aspirations: Empirical Evidence of the South-Eastern European Countries[3].
Artikel ini menghasilkan insight menarik namun hanya untuk daerah Eropa Tenggara. Pada skripsi
ini, akan dibuat sebuah perangkat lunak yang dapat menampilkan visualisasi dan hasil analisis data
GEM untuk wilayah Asia. Perangkat lunak yang akan dibangun juga dapat melakukan tahapan
Data Mining seperti membersihkan data dan menjalankan algoritma Data Mining.

1.2 Rumusan Masalah
Berikut ini adalah rumusan masalah berdasarkan latar belakang yang telah dipaparkan:

1. Apa itu data GEM?
2. Teknik-teknik Data Mining apa yang dapat digunakan untuk mengetahui keterkaitan antar

atribut, mengelompokkan data berdasarkan kelas tertentu, dan kemiripan tertentu?
3. Bagaimana cara untuk memprediksi atribut numerik menggunakan data APS dan NES?
4. Bagaimana cara memetakan atribut APS dan NES ke dalam label tertentu?
5. Bagaimana cara melihat kelompok yang terbentuk berdasarkan kemiripan atribut APS dan

NES?
6. Bagaimana cara menyiapkan data agar data siap dianalisis?

1.3 Tujuan
Tujuan yang ingin dicapai dari penelitian ini adalah:

1. Mempelajari apa itu data GEM serta mempelajari data-data yang digunakan dalam survei
APS dan NES.

2. Mempelajari teknik Data Mining untuk menganalisis data GEM diantaranya teknik regresi,
klasifikasi, dan clustering.

3. Menggunakan teknik Data Mining untuk menganalisis data GEM yaitu teknik regresi.
4. Menggunakan teknik Data Mining untuk menganalisis data GEM yaitu klasifikasi.
5. Menggunakan teknik Data Mining untuk menganalisis data GEM yaitu clustering.
6. Membangun perangkat lunak yang mampu melakukan penyiapan dan analisis data GEM.
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1.4 Batasan Masalah
Pelaksanaan penelitian ini permasalahannya dibatasi pada:

1. Dataset yang digunakan berasal dari situs resmi GEM untuk negara-negara di Asia.
2. Dataset yang digunakan merupakan data APS dan NES dari tahun 2014 sampai 2021.
3. Penelitian ini akan menggunakan library Python untuk mengimplementasikan tahapan Data

Mining.
4. Perangkat lunak yang dibuat tidak memiliki tampilan antar muka.

1.5 Metodologi
Langkah-langkah yang akan dilakukan dalam melakukan penelitian ini, yaitu:

1. Melakukan studi literatur mengenai GEM, serta indikator-indikator apa saja yang digunakan
dalam survei APS dan NES, prapengolahan data, jenis data, dan teknik-teknik Data Mining.

2. Menerapkan tahapan prapengolahan data dan teknik-teknik Data Mining pada data APS dan
NES meliputi teknik Regresi, Klasifikasi, dan Clustering.

3. Melakukan analisis dan menuliskan kesimpulan apa saja yang telah didapatkan dari data APS
dan NES.

1.6 Sistematika Pembahasan
Sistematika penulisan ini berguna untuk memberikan gambaran secara umum mengenai penelitian
yang akan dibuat. Berikut ini adalah uraian dari sistematika pembahasan:

• Bab 1. Pendahuluan, latar belakang, rumusan masalah, tujuan penelitian, batasan masalah,
metode penelitian, dan sistematika pembahasan skripsi.

• Bab 2. Landasan Teori, membahas tentang GEM, pengertian Data Mining serta teknik-
tekniknya, WordPress, Python, dan Tableau.

• Bab 3. Studi Eksplorasi Algoritma Data Mining, membahas bagaimana implementasi algoritma
yang telah dijelaskan pada bab sebelumnya.

• Bab 4. Analisis dan Implementasi, membahas tentang deskripsi dataset, hasil analisis data
dengan teknik Data Mining.

• Bab 5. Kesimpulan dan Saran, membahas kesimpulan dari eksperimen yang telah dilakukan
dan saran untuk penelitian selanjutnya.
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