
BAB 5

KESIMPULAN DAN SARAN

5.1 Kesimpulan
Berikut adalah beberapa kesimpulan yang didapatkan:

1. Prediksi tingkat pemulihan menggunakan metode bayesian additive regression tree memilih
beberapa nilai prior dan likelihood dari data untuk mendapatkan nilai posterior. Nilai posterior
atau hasil prediksi adalah jumlah dari m buah parameter µij .

2. Metode berbasis pohon keputusan terbaik adalah metode bayesian additive regression tree
karena nilai RMSE yang lebih kecil dari metode lainnya dan waktu runtime yang relatif
singkat.

3. Variabel yang memengaruhi tingkat pemulihan kehamilan pada model BART menggunakan
local threshold adalah duration, $4.000-$4.999, $<1.000, dan $1.000-$1.999. Variabel signifikan
untuk model BART-CV menggunakan local threshold adalah duration, $4.000-$4.999, $<1.000,
dan $1.000-$1.999.

5.2 Saran
Berikut adalah beberapa saran yang patut dipertimbangkan untuk pengembangan topik skripsi
selanjutnya:

1. Menggunakan data observasi yang mencukupi agar coverage probability interval kredibel yang
didapatkan menjadi lebih baik.

2. Menggunakan data asuransi disabilitas karena kehamilan negara Indonesia.
3. Menemukan proporsi data yang baik sehingga prediksi tidak timpang ke nilai 0 atau tidak

terjadi bias.
4. Menggunakan hasil prediksi untuk menentukan manfaat dan premi asuransi.
5. Melakukan pemodelan menggunakan metode lain seperti multivariate adaptive regression

splines (MARS), neural nets, dan lainnya.
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