
BAB 5

KESIMPULAN DAN SARAN

5.1 Kesimpulan

Berdasarkan hasil dan pembahasan yang telah dilakukan, diperoleh kesimpulan sebagai berikut:

1. Algoritma untuk menganalisa pergerakan harga saham Pfizer didapatkan dengan melakukan

pelatihan model. Berdasarkan proses pencarian parameter optimal didapatkan model prediksi

dengan nilai eror paling kecil menggunakan proporsi pembagian data latih dan data uji

70% : 30%, deret waktu masukan model sebanyak 7, kecepatan laju pembelajaran 0,01, batch

size 16, epoch 100, banyaknya neuron pada lapisan tersembunyi pertama 50 dan pada lapisan

kedua 50.

2. Parameter yang didapatkan pada saat pelatihan data dapat mempelajari pola pergerakan

harga saham Pfizer dengan baik. Hal tersebut dibuktikan dengan nilai RMSE yang cukup

rendah yaitu 0,507, sedangkan pada saat melakukan pengujian data yang belum pernah

dipelajari sebelumnya pada data uji, didapatkan Nilai RMSE yaitu 0,747.

3. Deret waktu yang volatil memberikan eror yang lebih besar dibandingkan dengan deret waktu

yang lebih stabil. Hal tersebut dibuktikan pada saat harga saham mengalami kenaikan atau

penurunan yang cukup drastis, maka persentase eror prediksi akan menjadi semakin besar.

4. Penerapan model LSTM dalam menganalisa prediksi harga saham Pfizer untuk tujuh hari

kedepan yang telah dilakukan pada 364 partisi data memiliki persentase eror yang relatif kecil

yaitu 2,158% dan nilai RMSE 1,079.

5.2 Saran

Berikut merupakan saran yang bisa diberikan untuk pengembangan lebih lanjut:

1. Menggunakan parameter yang lebih beragam pada saat melakukan pelatihan data. Setiap

parameter di uji coba menggunakan selang interval yang lebih kecil. Hal ini dilakukan agar

didapatkan hasil pembelajaran yang lebih akurat.

2. Merancang model agar dapat melakukan prediksi multi time step, tanpa harus melakukan

prediksi nilai per satu satuan waktu.
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