BAB 5
KESIMPULAN DAN SARAN

5.1 Kesimpulan

Berikut merupakan kesimpulan yang dapat diambil dari pembahasan skripsi ini:

1. Pengaturan parameter model ANN yang efektif adalah 2 lapisan tersembunyi dengan 50 neuron
untuk masing-masing lapisan, fungsi aktivasi menggunakan ReLU, opfimizer menggunakan
ADAM, fungsi loss menggunakan MSE, dan menggunakan patience sebesar 5. Pengaturan
parameter tersebut membuat model ANN menjadi efektif dengan loss yang kecil.

2. Metode ANN lebih efisien dalam komputasi dibandingkan dengan metode numerik karena
waktu komputasi yang cepat, namun hal ini berlaku untuk model penentuan harga opsi dengan
jumlah parameter yang banyak.

5.2 Saran

Berikut merupakan saran yang bisa diberikan:

1. Penggunaan Quasi Monte Carlo belum optimal karena pembangkitan bilangan acak Sobol
terlalu banyak. Modifikasi yang dapat dilakukan menggunakan Brownian Bridge Construction
(gerak Brown 2 dimensi) agar dengan satu deret bilangan acak Sobol, cukup untuk membuat
berbagai variasi lintasan.

2. Memperhatikan batasan pada rumus hampiran Levy di mana hampiran solusi Levy terbatas
hanya untuk opsi dengan jangka waktu pendek, skripsi ini mengasumsikan parameter 75 sama
dengan T'.

3. Penggunaan harga opsi real dapat membantu evaluasi terhadap model ANN yang dibangun
sebagai pembanding harga opsi yang didapat.
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