BAB 5

KESIMPULAN DAN SARAN

5.1 Kesimpulan

Berdasarkan hasil penerapan metode SVM untuk menganalisis sentimen data sintesis dan data asli,

didapat beberapa kesimpulan yaitu:

1. Ekstraksi fitur dengan TF-IDF mengevaluasi pentingnya sebuah kata dalam suatu dokumen

sedangkan count vectorizer melihat frekuensi sebuah kata dalam suatu dokumen.

2. Pada data sintesis terdapat 100 observasi dan dengan ekstrasi didapatkan sebanyak 161 kata
yvang memiliki nilai vektor. Lalu, pada data Twitter terdapat 500 observasi, dengan ekstraksi
fitur didapatkan sebanyak 1991 kata yang memiliki nilai vektor. Performa yang dihasilkan
model dengan menggunakan metode TF-IDF memberikan hasil yang lebih baik dari pada

metode count vectorizer pada kedua set data.

3. Berdasarkan hasil pengujian klasifikasi SVM pada data sintesis setelah dilakukan modifikasi
data, algoritma SVM dapat melakukan klasifikasi dengan baik. Kernel linear dengan metode
ekstraksi fitur TF-IDF menghasilkan performa Fl-score terbaik sebesar 80%. Algoritma
SVM juga berkeja dengan baik pada data Twitter setelah dilakukan modifikasi data, di
mana kernel RBF dengan metode ektraksi fitur TF-IDF dan count vectorizer menghasilkan
performa F1-score terbaik sebesar 73,47%. Hal ini dapat terjadi karena model klasifikasi
SVM sudah mempelajari kata atau observasi yang terdapat pada data latih sehingga saat
dilakukan pengujian dengan data uji dapat memberikan performa kinerja yang lebih baik

dengan melakukan klasifikasi yang benar.

5.2 Saran

Berdasarkan analisis yang telah dilakukan untuk menganalisis sentimen, berikut ini merupakan

saran untuk penelitian lebih lanjut, yaitu:

1. Penambahan daftar kata-kata positif dan negatif yang lebih spesifik untuk membedakan kedua

sentimen.

2. Penggunaan kata dengan frekuensi yang lebih banyak dengan menambahkan jumlah observasi

agar kata yang terdapat pada data uji juga terdapat pada data latih.
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