
BAB 5

KESIMPULAN DAN SARAN

5.1 Kesimpulan
Berdasarkan penelitian yang telah dilakukan penulis, telah dibuat model untuk mendeteksi ada
tidaknya pneumonia berdasarkan citra radiografi toraks dengan memanfaatkan penggunaan transfer
learning arsitektur ResNet50V2 dan arsitektur MobileNetV2. Hasilnya, rata-rata nilai sensitivitas
dari model transfer learning ResNet50V2 yaitu 97,14% dan rata-rata nilai spesifisitasnya yaitu
67,43%. Sedangkan, rata-rata nilai sensitivitas dari model transfer learning MobileNetV2 yaitu
97,14% dan rata-rata nilai spesifisitasnya yaitu 69,71%.

Salah satu penyebab yang memungkinkan nilai spesifisitas rendah namun sensitivitas tinggi,
yaitu ketidakseimbangan data citra radiografi toraks yang tersedia pada sumber. Meskipun data
tersebut akhirnya diaugmentasi, ada kemungkinan beberapa data yang dihasilkan setelah melewati
proses augmentasi terbaca sebagai data yang sama oleh model. Sehingga ketika menggeneralisasi
pada set validasi, model justru menghafal data-datanya, bukannya mempelajari fitur pada tiap data.
Apabila hal tersebut terjadi, ada kemungkinan model yang dibuat mengalami overfitting.

5.2 Saran
Pada penelitian yang telah dilakukan, jenis arsitektur yang digunakan pada transfer learning hanya
ResNet50V2 dan MobileNetV2 dengan memvariasikan tingkat pembelajaran dan jenis pooling pada
masing-masing model. Namun, tingkat akurasi, sensitivitas serta spesifisitas dari model yang
dibuat belum optimal, sehingga masih ada kesalahan dalam mendeteksi pneumonia berdasarkan
citra radiografi toraks. Oleh karena itu, penulis mengusulkan untuk menambah jumlah epoch
hingga model konvergen. Dalam mengatasi keterbatasan yang ada pada platform, jumlah epoch
dapat diperbanyak dengan cara menyimpan tiap model yang telah dilatih, kemudian melatih ulang
model yang telah disimpan. Aspek lainnya yang disarankan penulis untuk pengembangan, yaitu
memperbanyak jumlah dataset dan melatih model menggunakan dataset citra radiografi toraks anak
Indonesia. Semakin banyak jumlah dataset yang digunakan dalam membangun model, semakin
akurat pula model mendeteksi pola keberadaan pneumonia.
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