
BAB 5

KESIMPULAN DAN SARAN

5.1 Kesimpulan
Berikut merupakan kesimpulan yang dapat diambil dari pembahasan sebelumnya:

1. Penerapan model LSTM dan CNN-LSTM untuk memprediksi harga Bitcoin tanpa pemba-
haruan memiliki nilai eror yang relatif kecil, tetapi secara kualitatif hasil prediksi tanpa
pembaharuan tidak menunjukkan adanya kemampuan model untuk membaca tren data. Hasil
prediksi dengan pembaharuan membantu model LSTM dan CNN-LSTM untuk membaca tren
data dengan cara mengganti nilai hasil prediksi dengan nilai real setelah h waktu.

2. Model LSTM dan CNN-LSTM tidak dapat memprediksi deret waktu dengan baik apabila
digunakan proses prediksi tanpa pembaharuan untuk jangka waktu yang lama. Namun, model
LSTM dan CNN-LSTM dapat memprediksi deret waktu yang tidak volatil maupun volatil
dengan baik jika digunakan proses prediksi dengan pembaharuan.

3. Deret waktu yang volatil memberikan error yang lebih besar dibandingkan dengan deret waktu
yang lebih stabil.

4. Hasil evaluasi dari penerapan model LSTM dan CNN-LSTM dalam memprediksi harga Bitcoin
menunjukkan bahwa model CNN-LSTM lebih cocok digunakan untuk dataset 1. Model LSTM
2 lebih cocok digunakan untuk dataset 2 dan model LSTM 1 lebih cocok digunakan untuk
dataset 3.

5.2 Saran
Berikut merupakan saran yang bisa diberikan:

1. Menggunakan susunan lapisan yang lebih beragam dalam memprediksi. Hal ini dilakukan
agar didapatkan susunan lapisan yang optimal untuk memprediksi harga Bitcoin.

2. Mencari tahu mengenai fenomena yang dialami oleh prediksi dengan pembaharuan. Fenomena
yang dimaksud adalah kejadian di mana hasil prediksi tidak mengikuti prinsip bahwa nilai
h dalam prediksi dengan pembaharuan yang semakin kecil menghasilkan nilai prediksi yang
lebih baik.

3. Mencari tahu mengenai waktu pembaharuan yang optimal untuk memprediksi harga Bitcoin.
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