
BAB 6

KESIMPULANDAN SARAN

6.1 Kesimpulan
Dari penelitian yang sudah dilakukan, ada beberapa kesimpulan di antaranya:

1. Pembuatan fitur dari teks berita dapat menggunakan Vector Space Model untuk merepresen-
tasikan dokumen menjadi sebuah vektor yang melihat tingkat kedekatan atau kesamaannya
dengan cara pembobotan term.

2. Reduksi Dimensi pada Vector Space Model (VSM) dilakukan dengan menerapkan Singular
Value Decomposition (SVD) yang merupakan sebuah teknik dalam metode Latent Semantic
Indexing (LSI). Reduksi dimensi dilakukan dengan menentukan jumlah dimensi matriks
yang tersisa yang didapatkan dari jumlah sebuah nilai singular value, yang akan terbentuk
matriks baru yang didapatkan dari perkalian matriks document-term. Reduksi dimensi matriks
mendapatkan model yang efektif yang dapat merepresentasikan hubungan konsep(kategori)
antar kata dan dokumen.

3. Secara performa keseluruhan, algoritma Naive Bayes dengan fitur TF-IDF, algoritma Support
Vector Machine dengan fitur TF-IDF dan algoritma Support Vector Machine dari fitur LSI
bekerja sangat baik dibanding algoritma lain. Karena dari kedua fitur TFIDF maupun LSI nilai
dari F-Measure dan Accuracy mencapai 90% lebih, dengan nilai F-Measure pada TFIDF-Naive
Bayes 92.696%, TFIDF-SVM 92.276%, dan LSI-SVM 92.982%. Untuk nilai Accuracy pada
TFIDF-Naive Bayes 96.97%, TFIDF-SVM 96.922% dan LSI-SVM 95.918%. Penelitian ini
membuktikan bahwa metode TFIDF-Naive Bayes dan SVM dari tingkat klasifikasi ketepatan,
keberhasilan dan akurasi data dalam mengelompokkan suatu dataset berita yang dipakai
cukup optimal, karena terdapat banyak kategori artikel yang terklasifikasi dengan benar oleh
algoritma klasifikasinya sehingga mencap nilai yang tinggi dan akurat.

4. Metode Latent Semantic Indexing (LSI) bekerja baik ketika digunakan pada algoritma K-
Nearest Neighbor (KNN) karena didapatkan penaikkan nilai F-Measurement maupun Accuracy.
Namun, pada hasil TFIDF-KNN tidak terlalu bagus meskipun sudah mencari nilai k yang
paling terbaik, hasil akurasi yang dihasilkan relatif kecil dibandingkan dengan metode lainnya
yaitu sekitar 83% dikarenakan KNN hanya memperhatikan tetangga disekitar k-data training
yang paling dekat jaraknya dengan data testing, maka banyak kategori artikel yang tidak
terklasifikasi baik pada artikel tersebut, sehingga kurang efektif dalam mengklasifikasikan
berita yang membutuhkan pengaruh fitur dalam penentuan kelas.

6.2 Saran
Saran untuk penelitian selanjutnya adalah seperti berikut.

1. Program berhasil dibuat dan bekerja dengan cukup baik. Namun pada pengujian performa
mengalami kendala pada proses text preprocessing yang sangat lama apabila menggunakan
dataset dengan jumlah yang banyak atau besar. Ini disebabkan karena pembobotan term
dalam banyak dokumen untuk membentuk matriks document-term.

2. Dataset atau dokumen berita yang digunakan masih cukup sedikit dengan berjumlah 750

85



86 Bab 6. Kesimpulan dan Saran

dokumen dalam bentuk .csv. Hal tersebut dikarenakan dataset yang terlalu besar takut
membuat perangkat lunak atau tool yang digunakan tidak sanggup untuk merespon.

3. Metode dalam pengujian diperbanyak lagi agar perbandingannya lebih bagus dan metode
mana yang lebih tepat untuk klasifikasi dokumen berita.

4. Dalam penelitian selanjutnya dapat menggunakan data lainnya, karena penggunaan dataset
artikel berita belum terlalu optimal dalam pengklasifikasian.
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