
BAB 5

KESIMPULAN DAN SARAN

5.1 Kesimpulan
Berdasarkan hasil pembahasan yang telah dilakukan pada bab sebelumnya, maka diperoleh kesim-
pulan sebagai berikut:

1. Berdasarkan data asuransi kendaraan bermotor di Perancis, variabel yang paling berpengaruh
secara signifikan terhadap prediksi frekuensi klaim di antaranya adalah VehPower, DrivAge,
VehGas, dan Region.

2. Variabel terpenting (Variable Importance) bagi data asuransi kendaraan bermotor di Perancis
dengan menggunakan model XGBoost adalah variabel VehAge, dengan nilai indikator yang
lebih tinggi dibandingkan dengan variabel-variabel lainnya.

3. Model XGBoost merupakan model yang lebih baik dalam memprediksi frekuensi klaim pada
data asuransi kendaraan bermotor di Perancis dibandingkan dengan model GLM Poisson,
dengan menggunakan ukuran perbandingan deviansi Poisson dan root mean squared error
(RMSE).

5.2 Saran
Berikut ini adalah beberapa saran yang dapat diajukan oleh penulis untuk pengembangan topik
selanjutnya.

1. Penulis menyarankan menggunakan seluruh data yang terdapat pada dataset tersebut, yaitu
dengan menggunakan variabel BonusMalus karena ada kemungkinan di masa mendatang
bahwa Indonesia akan menerapkan prinsip layaknya Bonus dan Malus.

2. Prediksi frekuensi klaim dimodelkan menggunakan distribusi EDM lainnya, seperti contohnya
adalah distribusi binomial, binomial negatif, dan tweedie.

3. Menggunakan teknik model boosting yang lain, seperti gradient boost, adaboost, dan neural
network.

4. Penulis menyarankan untuk melakukan prediksi penentuan besar premi pada data asuransi
kendaraan bermotor, dengan menambahkan dataset baru yang mendukung prediksi besar
premi.

5. Penulis menyarankan agar terdapat hubungan antar variabel-variabel prediktor.
6. Menambahkan dataset baru yang berisi beberapa variabel lain untuk mempermudah prediksi

frekuensi klaim.
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