BAB5
KESIMPULAN DAN SARAN

5.1 Kesimpulan

Berikut merupakan kesimpulan dari skripsi ini, yaitu :

1. Berdasarkan analisis penggunaan metode Neural Network untuk memprediksi tingkat pemu-
lihan, diperoleh bahwa model Neural Network yang paling baik dalam memodeclkan tingkat
pemulihan pada data adalah Neural Network dengan 3 hidden neuron dan threshold = 0, 05.

2. Berdasarkan MSE dari ketiga metode, metode GBM merupakan metode yang paling baik
dalam memodelkan data GLTD, sedangkan Neural Network merupakan metode yang paling
baik kedua dalam memodelkan data GLTD, dan Pohon Keputusan merupakan metode yang
paling buruk dalam memodelkan data GLTD dari antara ketiga metode.

5.2 Saran

Berikut merupakan saran yang dapat digunakan untuk mengembangkan skripsi ini, yaitu :

1. Menambahkan banyak hidden neuron pada model Neural Network dengan memperhatikan
aturan dalam menentukan banyaknya hidden neuron pada hidden layer.

2. Mencari variabel bebas yang paling memengaruhi hasil prediksi tingkat pemulihan dengan
menggunakan Neural Network dan merancang model berdasarkan variabel-variabel bebas
tersebut.

3. Menggunakan metode lain untuk memodelkan tingkat pemulihan pada data, contohnya metode
Random Forest atau Bayesian Addition Regression Trees.
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