
BAB 5

KESIMPULAN DAN SARAN

5.1 Kesimpulan
Berdasarkan pembahasan yang telah diberikan dalam skripsi ini, diperoleh beberapa kesimpulan
sebagai berikut.

1. Distribusi Skew-normal (SN) menggunakan distribusi normal sebagai acuan. Semakin para-
meter bentuk dari distribusi SN mendekati nol, maka sifat dari distribusi SN akan semakin
mendekati sifat dari distribusi normal standar. Distribusi SN mampu memodelkan data yang
unimodal.

2. Distribusi Alpha-skew-normal (ASN) merupakan pengembangan dari distribusi SN dan mampu
memodelkan data yang bimodal sepanjang parameter bentuk α 6= 0. Pada distribusi ASN,
apabila parameter bentuk α = 0, maka sifat dari distribusi ASN akan ekuivalen dengan sifat
dari distribusi normal standar yang hanya memiliki satu modus saja.

3. Distribusi Alpha-skew-Laplace (ASLP) merupakan pengembangan dari distribusi ASN dan
menggunakan distribusi Laplace sebagai acuan. Distribusi ASLP mampu memodelkan data
yang bimodal sepanjang parameter bentuk α 6= 0. Alasannya karena sifat dari distribusi ASLP
akan ekuivalen dengan sifat dari distribusi Laplace apabila α = 0. Distribusi Laplace sendiri
diketahui hanya memiliki satu modus saja, sehingga kurang disarankan untuk memodelkan
data bimodal.

4. Hasil pengintegralan fungsi kepadatan peluang sepanjang support dari kandidat distribusi
adalah sama dengan satu, baik untuk distribusi SN, ASN, maupun ASLP. Jadi, ketiga kandidat
distribusi telah terbukti keabsahannya.

5. Diperoleh nilai penaksir parameter untuk ketiga kandidat distribusi. Untuk distribusi SN, nilai
penaksir parameter yang diperoleh adalah µ̂ = 13270,42, σ̂ = 12105,48, dan α̂ = −2,759542×
10−10, untuk distribusi ASN, nilai penaksir parameter yang diperoleh adalah µ̂ = 13272,02,
σ̂ = 12105,49 dan α̂ = 3,304353× 10−5, serta untuk distribusi ASLP, nilai penaksir parameter
yang diperoleh adalah µ̂ = 6268,740791, σ̂ = 6871,27443 dan α̂ = −0,409984.

6. Uji Kolmogorov-Smirnov berfungsi untuk menguji kecocokan suatu distribusi peluang dalam
memodelkan suatu data. Pada skripsi ini, tidak ada satu pun di antara distribusi SN, ASN,
dan ASLP yang dinyatakan cocok untuk memodelkan data besar klaim asuransi kesehatan
menurut uji Kolmogorov-Smirnov.

7. Uji Anderson-Darling juga berfungsi untuk menguji kecocokan suatu distribusi peluang
dalam memodelkan suatu data. Pada skripsi ini, menurut uji Anderson-Darling, distribusi
ASLP merupakan distribusi yang paling cocok untuk memodelkan data besar klaim asuransi
kesehatan, diikuti dengan distribusi SN, dan distribusi ASN.

8. Berdasarkan pencarian nilai AIC dan BIC, distribusi ASLP adalah distribusi yang paling
baik dalam memodelkan data besar klaim asuransi kesehatan.
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5.2 Saran
Beberapa saran yang dapat dipertimbangkan untuk mengembangkan topik skripsi ini diuraikan
sebagai berikut.

1. Menggunakan lebih banyak jenis distribusi flexible skewed dalam pemodelan data besar klaim
asuransi, terutama distribusi flexible skewed yang multimodal.

2. Menggunakan distribusi peluang yang berekor sangat tebal sebagai alternatif kandidat distri-
busi untuk memodelkan data besar klaim asuransi yang terdampak peristiwa luar biasa.

3. Menggunakan distribusi SN, ASN, ASLP untuk menganalisa kerugian dan kebangkrutan dari
perusahaan asuransi.

4. Karena besar klaim asuransi adalah suatu peubah acak positif, maka distribusi flexible skewed
yang dibahas pada skripsi belumlah sempurna. Oleh karena itu, sebaiknya dipertimbangkan
untuk menggunakan data besar klaim asuransi yang tersensor dan/atau terpancung/truncated.

5. Mempertimbangkan penggunaan uji Cramér-von Mises untuk menyeleksi distribusi yang cocok
dalam memodelkan data, mengingat uji Cramér-von Mises merupakan pengembangan lebih
lanjut dari uji Anderson-Darling yang digunakan dalam skripsi ini.
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