
BAB 5

KESIMPULANDAN SARAN

5.1 Kesimpulan
Dalam skripsi ini analisis yang dilakukan berupa analisa karakteristrik distribusi return portofolio.
Skripsi ini berfokus pada estimasi VaR dengan menggunakan 2 metode, yaitu simulasi Monte Carlo
dan pencocokkan distribusi. Setelah estimasi VaR diperoleh, dilakukan backtesting (uji Kupiec),
untuk menguji validitas masing-masing metode. Dari hasil analisis yang dilakukan, dapat diambil
kesimpulan bahwa

1. Portofolio yang terdiri dari XAUUSD, EURUSD, GBPUSD, dan USDJPY memiliki distribusi
return yang tidak normal.

2. Ketiga metode estimasi VaR memberikan hasil yang sangat baik dalam mengestimasi nilai
VaR.

3. Asumsi normalitas terhadap data yang digunakan pada skripsi ini memberikan hasil yang
baik dalam mengestimasi nilai VaR, namun hal ini bisa saja memberikan hasil yang berbeda
pada data yang berbeda. Hal ini disebabkan karena data yang digunakan pada skripsi ini
memiliki penyimpangan yang tidak terlalu signifikan terhadap distribusi normal. Terbukti
setelah outlier pada data dibuang, uji JB menyatakan bahwa data berdistribusi normal.

5.2 Saran
Satu hal yang paling perlu diketahui adalah bahwa penelitian mengenai pengaruh ketaknormalan
data terhadap nilai estimasi VaR sangatlah terbatas dan dibutuhkan analisa lebih lanjut untuk
memberikan hasil yang lebih baik. Saran mengenai estimasi VaR dan pengaruh ketaknormalan
dijelaskan sebagai berikut

1. Untuk meneliti pengaruh dari ketaknormalan data terhadap estimasi nilai VaR secara lebih
lanjut, dapat digunakan data yang memiliki penyimpangan terhadap distribusi normal secara
signifikan.

2. Melakukan pengujian VaR dapat dilakukan dengan menggunakan metode lain, miisalkan
uji Time between failures likelihood ratio test, karena uji ini dapat mengidentifikasi masalah
terkait dependensi dan jumlah pelanggaran.[12]
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