
BAB 6

KESIMPULANDAN SARAN

Pada bagian ini, diberi kesimpulan yang dapat ditarik dari penelitian ini. Selain itu juga ada saran
untuk mengembangkan perangkat lunak pengenalan objek spesifik ini selanjutnya.

6.1 Kesimpulan
Pada bagian ini akan diberikan kesimpulan dari seluruh percobaan yang dilakukan. Hal-hal yang
dapat disimpulkan sesuai dengan rumusan masalah adalah sebagai berikut:
• Berhasil mencari fitur lokal dari gambar memakai SIFT dan SURF.
• Berhasil mengenali objek spesifik dari gambar berdasarkan fitur lokalnya menggunakan
Weighted Longest Increasing Subsequence.
• Untuk pengenalan objek spesifik menggunakan WLIS maka metode SIFT+WLIS lebih baik
daripada SURF+WLIS. SIFT+WLIS lebih baik daripada SURF+WLIS dari segi performa
(akurasi) maupun waktu yang telah diuji pada bab 5 [7].

6.2 Saran
Pada bagian ini akan diberikan saran-saran yang dapat membantu dalam pengembangan topik
pengenalan objek spesifik. Berikut ini adalah saran-saran yang dapat disampaikan:
• Pemrosesan fitur lokal yang sangat banyak masih memakan waktu yang sangat lama dalam

prakteknya sehingga dapat dibuat lebih cepat lagi. Salah satu yang membuat pemrosesan lama
adalah proses pencarian fitur lokalnya dan pemasangan fitur lokalnya. Pencarian fitur lokal
dapat ditingkatkan dengan cara memakai metode lain selain SIFT ataupun SURF, misalnya
FAST dan ORB. Pemasangan lokal fitur masih dapat ditingkatkan dengan cara memilih lokal
fitur yang ada pada suatu objek saja (perlu dicari pola objeknya).
• Akurasi yang dihasilkan masih dapat ditingkatkan lebih baik lagi. Akurasi dapat ditingkatkan,

jika pencarian fitur lokal dilakukan setelah mendapatkan pola dari objek yang ada pada suatu
gambar. Tujuannya agar pencarian fitur lokal berfokus pada objeknya saja, sehingga akurasi
dapat menjadi lebih baik.
• Pemasangan fitur lokal berdasarkan jarak terdekat masih bersifat greedy sehingga dapat

ditingkatkan kembali akurasinya.
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