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ABSTRAK

Waktu kelulusan seorang mahasiswa Informatika Universitas Katolik Parahyangan mungkin
dipengaruhi oleh beberapa nilai mata kuliah pada semester-semester awal. Hasil evaluasi dari
nilai pada beberapa mata kuliah di semester-semester awal tersebut mungkin dapat memberikan
gambaran yang cukup jelas berapa lama waktu yang dibutuhkan mahasiswa informatika untuk
lulus. Untuk melakukan prediksi lama perkuliahan seorang mahasiswa informatika metode
yang digunakan adalah dengan algoritma Naive Bayes. Naive Bayes merupakan salah satu
algoritma klasifikasi statistik sederhana yang mudah untuk diimplementasikan serta memiliki
waktu pemrosesan yang cepat bila diterapkan pada dataset yang besar, algoritma Naive Bayes
juga memiliki tingkat efektivitas yang tinggi.

Algoritma Naive Bayes dapat diterapkan untuk memberikan gambaran prediksi mengenai
berapa lama waktu kuliah seorang mahasiswa informatika dan merekomendasikan mata kuliah-
mata kuliah yang memiliki pengaruh terhadap kelulusan seorang mahasiswa informatika dengan
memperlihatkan atribut-atribut yang sesuai.

Pada skripsi ini akan dibangun perangkat lunak yang dapat mengimplementasikan algoritma
Naive Bayes. Untuk dapat mengimplementasikan akan dicari terlebih dahulu korelasi antar
mata kuliah agar dapat mendapatkan fitur mata kuliah yang memiliki pengaruh terhadap tahun
kelulusan seorang mahasiswa.

Berdasarkan hasil pengujian yang dilakukan, perangkat lunak yang dibangun mampu
melakukan prediksi lama perkuliahan mahasiswa Informatika UNPAR dengan menggunakan
algoritma Naive Bayes

Kata-kata kunci: Naive Bayes, Prediksi, korelasi, lulus, klasifikasi





ABSTRACT

The time of graduation of an informatics student of Parahyangan Catholic University might
be influenced by some course scores in the early semesters. The results of the evaluation of
grades in several courses in the first semester may provide a fairly clear picture of the amount
of time required for informatics students to graduate. To perform a long prediction of the
lecture of an informatics student the method used is the Naive Bayes algorithm. Naive Bayes is
one of the simple statistical classification algorithms that is easy to implement and has a fast
processing time when applied to large datasets, the Naive Bayes algorithm also has a high level
of effectiveness.

Naive Bayes Algorithm can be provide a predictive picture of the length of time a lecturer
of informatics students and recommend courses that have an influence on the graduation of an
Informatics student by showing the appropriate attributes.

In this undergraduate thesis, a software is developed to implement Naive Bayes algorithm.
To be able to implement the correlation sought between subjects in advance in order to get the
features of courses that have an influence on the graduation year of a student.

Based on the test done, it can be concluded that the software can implement Naive Bayes
algorithm.

Keywords: Naive Bayes, Prediction, corellation, classifier
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BAB 1

PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang
Waktu kelulusan seorang mahasiswa Informatika UNPAR mungkin dipengaruhi oleh beberapa nilai
mata kuliah pada semester-semester awal. Hasil evaluasi dari nilai pada beberapa mata kuliah di
semester-semester awal tersebut mungkin dapat memberikan gambaran yang cukup jelas berapa
lama waktu yang dibutuhkan mahasiswa informatika untuk lulus. Dengan mengetahui waktu
prediksi kelulusan, mahasiswa Informatika UNPAR mungkin dapat menyusun strategi yang lebih
baik untuk semester-semester berikutnya. Untuk melakukan prediksi lama perkuliahan seorang
mahasiswa Informatika UNPAR metode yang digunakan adalah dengan algoritma Naive Bayes.

Dalam teori peluang terdapat teknik Naive Bayes di mana teknik ini berguna membangun
klasifikasi [1]. Algoritma Naive Bayes akan memprediksi kelas record baru berdasarkan peluang
terbesar untuk menjadi anggota dari klasifikasi yang ada berdasarkan data pelatihan. Algoritma
Naive Bayes memiliki kekurangan yaitu setiap atribut yang ada saling bebas satu terhadap yang
lainnya sehingga, membuat akurasi berkurang. Algoritma Naive Bayes juga memiliki kelebihan yaitu
perhitungan yang cepat dan efisien, serta tidak membutuhkan data yang banyak untuk melakukan
klasifikasi.

Algoritma Naive Bayes diharapkan dapat diterapkan untuk memberikan gambaran prediksi
mengenai berapa lama waktu kuliah seorang mahasiswa informatika dan merekomendasikan mata
kuliah-mata kuliah yang memiliki pengaruh terhadap kelulusan seorang mahasiswa informatika
dengan memperlihatkan atribut-atribut yang sesuai, pada skripsi ini atributnya adalah nilai mata
kuliah pada empat semester awal. Prediksi dapat dilakukan dengan berpedoman pada data
kelulusan mahasiswa Informatika UNPAR, data mahasiswa drop out tidak termasuk ke dalam acuan
dilakukannya prediksi karena beragamnya faktor mahasiswa mengalami drop out sehingga dapat
membuat akurasi prediksi berkurang.

Pemilihan mata kuliah apa saja yang mungkin memiliki pengaruh terhadap waktu kelulusan
seorang mahasiswa Informatika UNPAR, dengan begitu perlu dilakukan pemilihan mata kuliah-
mata kuliah menggunakan uji korelasi yang nantinya akan digunakan untuk algoritma Naive Bayes.
Pengujian perangkat lunak yang akan dibangun nanti akan dilakukan validasi berdasarkan data
yang dimiliki untuk dapat mengetahui seberapa tepat perangkat lunak berjalan.

1.2 RumusanMasalah
Berdasarkan deskripsi di atas, ditentukanlah rumusan masalah sebagai berikut :
• Bagaimana cara mengimplementasikan Algoritma Naive Bayes untuk memprediksi lama waktu

perkulihan?
• Bagaimana cara menentukan variabel apa saja yang akan dipakai untuk Naive Bayes?
• Bagaimana membangun perangkat lunak prediksi waktu perkuliahan yang dibutuhkan maha-

siswa informatika dengan melihat nilai pada beberapa semester pertama?
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1.3 Tujuan
Untuk menjawab rumusan masalah di atas, maka terbentuklah tujuan dari skripsi ini sebagai berikut
:
• Mempelajari prediksi lama waktu perkuliahan yang dibutuhkan mashasiswa informatika untuk

lulus berdasarkan nilai pada beberapa semester pertama.
• Menganalisis mata kuliah mana saja yang memiliki pengaruh pada lamanya waktu seorang
mahasiswa informatika menyelesaikan perkuliahan.
• Membangun perangkat lunak untuk prediksi lama perkuliahan seorang mahasiswa informatika
menggunakan klasifikasi dengan Naive Bayes.

1.4 BatasanMasalah
Batasan masalah dari skripsi ini adalah sebagai berikut :
• Prediksi tidak menangani kasus untuk mahasiswa drop out.
• Basis dilakukannya prediksi hanya dari nilai-nilai pada mata kuliah semester satu hingga

semester empat saja.
• Dokumen yang diproses merupakan dokumen yang meiliki foramt .csv (Comma Separated
Values.
• Ruang lingkup prediksi hanya pada lingkungan Informatika UNPAR saja.

1.5 Metodologi
Metodologi yang akan digunakan pada skripsi ini adalah sebagai berikut :

1. Melakukan studi literatur mengenai klasifikasi dengan Naive Bayes.
2. Melakukan studi literatur mengenai korelasi antara dua variabel atau lebih.
3. Mengolah data set nilai mahasiswa informatika.
4. Melakukan pemilihan variabel mata kuliah yang akan digunakan di Naive Bayes.
5. Membuat analisis penyelesaian masalah.
6. Menganilis kebutuhan perangkat lunak.
7. Melakukan perancangan perangkat lunak serta tampilan perangkat lunak.
8. Melakukan implementasi perangkat lunak.
9. Melakukan pengujian terhadap perangkat lunak yang dibangun.
10. Menulis dokumen skripsi.

1.6 Sistematika Pembahasan
Skripsi ini terbagi menjadi enam bab yang terdiri dari pendahuluan, dasar teori, analisis, perancangan,
implementasi dan pengujian, dan kesimpulan. Berikut merupakan sistematika pembahasan dalam
skripsi ini.

1. Bab 1 Pendahuluan
Bab ini berisi latar belakang, rumusan masalah, tujuan, batasan masalah, metodologi, dan
sistematika pembahasan.

2. Bab 2 Dasar Teori
Bab ini berisi tentang dasar teori mengenai algoritma Naive Bayes, Korelasi Antara Dua
Variabel atau Lebih, Cross Validation, dan Mean Square Error.

3. Bab 3 Analisis
Bab ini berisi tentang analisis data set nilai mahasiswa informatika, analisis pemilihan variabel
mata kuliah yang akan digunakan di naive bayes, analisis masalah, diagram aktivitas, dan
diagram kelas awal.
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4. Bab 4 Perancangan
Bab 4 berisi perancangan perangkat lunak yang akan dibangun, meliputi kebutuhan masukan
dan keluaran, rancangan antarmuka, diagram kelas rinci, dan rincian metode yang digunakan
pada perangkat lunak.

5. Bab 5 Implementasi dan Pengujian
Bab 5 berisi implementasi antarmuka perangat lunak, pengujian fungsional terhadap perangkat
lunak yang mengimplementasikan prediksi lama perkuliahan dengan algoritma naive bayes,
serta eksperimental terhadap perangkat lunak yang mengimplementasikan prediksi lama
perkuliahan dengan algoritma naive bayes.

6. Bab 6 Kesimpulan dan Saran
Bab 6 berisi kesimpulan dari awal hingga akhir skripsi beserta saran untuk pengembangan
selanjutnya.






